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Las Maquinas de Vectores de soporte Vectorial es un algoritmo de aprendizaje
supervisado para clasificacion y regresion propuesto por Vladimir Vapnik y sus
colegas en los afos 90 [2] . Este algoritmo se basa en la resolucién de un problema
de optimizacion cuadratica. Ha mostrado resultados impresionantes cuando se trata
de clasificar o realizar predicciones de datos lineales y no lineales gracias a sus
funciones kernel que le ayudan a generalizar datos mas complejos. A pesar de los
impresionantes resultados, este algoritmo no es adecuado para grandes conjuntos
de datos porgue se vuelve inmanejable desde el punto de vista computacional y
requiere demasiado tiempo al realizar el entrenamiento debido a que hay que
resolver un problema de optimizacion cuadrética de gran escala, donde el Hessiano
es grande y denso. Proponemos una implementacién extendida y novedosa de un
algoritmo de submuestreo (originalmente propuesto por [1]) enfocandonos en
regresion de vectores de soporte (SVR) y utilizando el lenguaje de programacion
Python junto con optimizacion de hiperparametros (Bayesian Optimization).
Comparamos diferentes métricas como RMSE, MAE, R2 (con respecto a la
implementacion original [3]) y obtuvimos resultados interesantes, haciendo que
nuestra propuesta de implementacion sea hasta 67.5 veces mas rapida que el
algoritmo SVR original.
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